Wszystko co powinienes wiedzie¢ o eksploracji danych i mysleniu w
kategoriach analityki danych. Wyciagaj trafne wnioski!

»Lektura obowiqzkowa dla kazdego, kto powaznie mysli o wykorzystaniu
okazji, jakie niosq ze sobq wielkie zbiory danych”.

— Craig Vaughan, globalny wiceprezes SAP

Posiadanie zbiorow danych to potowa sukcesu. Druga potowa to umiejetnosc ich skutecznej analizy i
wyciggania wnioskéw. Dopiero na tej podstawie bedziesz w stanie wtasciwie oceni¢ kondycje Twojej firmy
oraz podjac stuszne decyzje. Wiedza zawarta w tej ksigzce moze zadecydowac o sukcesie biznesowym
lub porazce. Nie ryzykuj i siegnij po to doskonate zrddto wiedzy, poswiecone nauce o danych.

To unikalny podrecznik, ktéry pomoze Ci sprawnie opanowac¢ nawet najtrudniejsze zagadnienia zwigzane
z analizg danych. Dowiedz sie, jak zbudowany jest proces eksploracji danych, z jakich narzedzi mozesz
skorzystac oraz jak stworzy¢ model predykcyjny i dopasowac¢ go do danych. W kolejnych rozdziatach
przeczytasz o tym, czym grozi nadmierne dopasowanie modelu i jak go unika¢ oraz jak wyciaga¢ wnioski
metodg najblizszych sasiadéw. Na koniec zaznajomisz sie z mozliwosciami wizualizacji skutecznosci
modelu oraz odkryjesz zwigzek pomiedzy naukg o danych a strategig biznesowa. To obowigzkowa lektura
dla wszystkich oséb chcacych podejmowac swiadome decyzje na podstawie posiadanych danych!

Dzieki tej ksigzce:

poznasz model predykcyjny

dowiesz sie, jak dopasowac¢ model do danych

zwizualizujesz skutecznos$¢ zbudowanego modelu

zwiekszysz swoje szanse na osiggniecie sukcesu biznesowego

Przeanalizuj posiadane dane i podejmij trafne decyzje!

Ta ksiqzka wykracza poza sfere podstaw analityki danych. To niezbedny
przewodnik dla tych z nas (nas wszystkich?), ktérych firmy zostaly
zbudowane w oparciu o wszechobecnosé okazji biznesowych, wiqzqcych sie z
danymi, i nowe mozliwosci podejmowania decyzji w oparciu o dane.

— Tom Phillips, prezes Distillery i byty szef Google Search i Google Analytics
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